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Contexto

Com o surgimento da telefonia e da Internet, a utilizacdo da fala como
modalidade de interagdo homem-maquina cresceu e, consequentemente, cresceu
também a necessidade de se gerenciar uma quantidade cada vez maior de sinais de
voz, presentes em audios e aplicacdes multimidias.

Enquanto a area de reconhecimento de fala esta concentrada em extrair
mensagens linguisticas de uma dada locugao, a de reconhecimento de locutor esta
concentrada em extrair a identidade da pessoa que produziu a locucao.

Aplicacdes de reconhecimento de locutor sdo bem abrangentes e incluem:
facilitar ou controlar o acesso a um computador [1,2]; autenticacdo por telefone
para ligacGes distantes ou acesso a bancos [3]; maquinas que respondem de forma
inteligente a requisicoes personalizadas pelo usudrio [4]; e indexacdo e
categorizacdo de audio a partir do locutor (speech skimming) [5,6].

Dependendo da aplicagdo, a area de reconhecimento de locutor é dividida em
duas tarefas especificas: identificagcdo e verificagdo. Em identificacdo de locutor, o
objetivo é determinar qual pessoa de um grupo fixo de locutores produziu um
determinado sinal de voz. Essa tarefa também é conhecida como identificacdo de
locutor em um conjunto fechado. J4 em verificagdo de locutor, o objetivo é
determinar, a partir de uma locugao, se uma pessoa € ou ndo quem ela afirma ser.
Essa tarefa é geralmente conhecida como identificagcdo de locutor em um conjunto
aberto, uma vez que ela requer que o sistema determine se a locucdo de entrada foi
produzida por um determinado locutor especifico (cadastrado no sistema) e nao
por qualquer outro locutor qualquer (possivelmente desconhecido pelo sistema),
os “locutores impostores”. Verificagdo é a base para a maioria das aplicagdes de
reconhecimento de locutor e é a mais comercialmente viavel.

Essas tarefas podem também ser divididas com respeito as restri¢des
impostas pelas locugdes de treino e teste do sistema, ou entdo ao ambiente em que
essas locugdes sao produzidas [7]. Em sistemas texto-dependentes, as locugdes de
treino e teste devem possuir a mesma palavra ou fala. J4 em sistemas

independentes de texto, nenhuma restricdo é imposta as locucdes. Nesse caso, o



sistema deve fazer o reconhecimento a partir de qualquer locugao produzida pelos
usuarios. Entre sistemas dependentes e independentes de texto, os sistemas
dependentes de vocabulario restringem as locu¢bes a possuirem um vocabulario

limitado, como digitos, letras ou frases especificas.

Objetivo geral

Estudar técnicas e algoritmos que visem a producdo de um sistema de
verificacdo de locutor independente de texto que consiga competir diretamente
com as técnicas do estado da arte.

Objetivos especificos

* Estudo das atuais técnicas e algoritmos utilizados para o
reconhecimento de locutor independente da fala [8-13];

* Conduzir expeirmentos com uma nova técnica para reconhecimento
de locutor utilizando uma combinacdo entre Gaussian Mixture Models

e Type-2 Fuzzy [14].

Cronograma

0O desenvolvimento deste trabalho esta dividido em atividades a serem realizadas,
segundo o cronograma presente na tabela abaixo:

Més

afividades Dezembro/12 | Janeiro/13 Fevereiro/13 Margo/13

Levantamento
do estado da
arte e definicao
do escopo do
trabalho

Implementac¢do
das técnicas
escolhidas

Conducao dos
experimentos

Elaboragao do
relatdrio final

Preparacgao e
defesa do
trabalho




Possiveis Avaliadores

A priori, o possivel avaliador para o trabalho de graduacao é o professor:
George Darmiton da Cunha Cavalcanti (gdcc@cin.ufpe.br)

Caso haja alguma indisponibilidade para que o mesmo avalie, outra possibilidade é
o professor:

Carlos Alexandre Barros Mello (cabm@cin.ufpe.br)
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